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Sumadrio e Objetivos

e Etapas em estudos preditivos
e Escolha dos dados

e Medidas de erro (para classificacdo e regressao)
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Etapas em estudos preditivos

e Escolher o conjunto de dados corretos.
e Definir a taxa de erro aceitavel.

e Dividir os dados em:
* lreinamento.
* leste.

x Validacao (opcional).
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e Selecionar atributos que devem formar o conjunto de

treinamento.

e |dentificar modelos preditivos usando o conjunto de

treinamento.
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e Aplicar cross-validation sobre o conjunto de
treinamento.

e Se nao existe conjunto de validacao entao aplicar o
modelo 1x no conjunto de teste.

e Se existe conjunto de validacdo ent3o aplicar o modelo
no conjunto de teste e refinar o modelo.

e Se existe conjunto de validacdo ent3o aplicar o modelo

1x no conjunto de validacao.
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ldentificando o conjunto de dados
corretos

e Em alguns casos ¢é facil (avaliacdo de filmes — novas
avaliagbes de filmes).

e Em outros pode ser mais dificil (dados genéticos —
doencas).

e Geralmente, quanto maior a quantidade de dados,
melhor sao os modelos.

e Conhecer bench marks ajuda!

e Sempre comecamos com dados brutos e
precisamos processa-los.
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Definicao de Erro para problemas de
Classificacao

Table 1: Conjunto de teste

Exemplo Classe real Classe inferida
1 Positivo Positivo
2 Positivo Negativo
3 Negativo Negativo
4 Negativo Negativo
5 Negativo Negativo
6 Positivo Positivo
7 Positivo Negativo
8 Negativo Negativo
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gtd_incorretos

(1)

delo) =
erro(modelo) gtd_exemplos

onde:

e gtd_exemplos: quantidade de exemplos do conjunto
de teste.

e gtd_corretos: quantidade de exemplos do conjunto de
teste incorretamente classificados.
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Neste exemplo:

Table 2:

Conjunto de teste

Exemplo Classe real Classe inferida
1 Positivo Positivo
2 Positivo Negativo
3 Negativo Negativo
4 Negativo Negativo
5 Negativo Negativo
6 Positivo Positivo
7 Positivo Negativo
8 Negativo Negativo

erro(modelo) = 3= 0.25

2

(2)
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Definicao de Verdadeiro e Falso Positivo

e Verdadeiro Positivo = identificado corretamente.
e Falso Positivo = identificado incorretamente.
e \Verdadeiro Negativo = rejeitado corretamente.

e Falso Negativo = rejeitado incorretamente.
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Exemplo de teste médico:

e Verdadeiro Positivo = Pessoa doente corretamente
classificada como doente.

e Falso Positivo = Pessoa saudavel incorretamente
classificada como doente.

e \Verdadeiro Negativo = Pessoa saudavel corretamente
classificada como saudavel.

e Falso Negativo = Pessoa doente incorretamente

classificada como saudavel.
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Matriz de precisao e cobertura

Positivo de fato Negativo de fato Precisao
Classificados Verdadeiro Falso
pelo modelo Positivo Positivo VP/(VP + FP)
como positivo (VP) (FP)
Classificados Falso Verdadeiro
pelo modelo Negativo Negativo VN/(VN + FN)
como negativo (FN) (VN)
Cobertura Acurdcia:
VP/(VP + FN) VN/(FP + VN) (VP 4+ VN)/(FP + FN)
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Cross-validation

1-87 FOLD:

4-TH FOLD:

2-HD FoLD:

3-RD FOLD:

&-TH FOLD:

ONE ITERATION OF A 5-FoLD Cross-VALIDATION:

testeel trainset

transet testsat fransat

frainset testset trainset

frainset testset trainset

frainset testeel
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Medida de Erro para problemas de
Regressao

As medidas de erro mais usadas nesse caso sao o raiz
quadrada do erro quadratico médio (RMSE - root mean
squared error) e a distancia absoluta média (MAD - mean
absolute distance):

RMSE(f) = \ %Z(y (@) (3)
MAD(f) = = 3" |y — £(@)] (4)
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Material de consulta

e Tom Mitchell. Machine Learning, 1997. (Capitulo 5).

e lah H. Witteh and Eibe Frank. Data Mining, 2000.
(Capitulo 5).

e Prediction study design. Data Analysis Course.
Coursera.org

e Imagens retiradas de
http://genome.tugraz.at/proclassify /help/pages/XV.html
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